GME APE MEME STONKS

SOCIAL MEDIA JAKO FINANSOWA BRON W REKACH DOBRZE STEROIYANYCH MA'I:.P
Jakie “Matpy”? Czyli ¥ DFV, ¥ GME, 4 WSB

Na poczatku 2021, uzytkownik DeepFuckingValue (DFV) rozpoczat finansowg rewolucje na kanale r/WallStreetBets (WSB) na platformie Reddit celujgcg w akcje GameStop
(GME). Jego posty byty @ 3¢ miksem specyficznego jezyka petnego emoji dzieki ktéremu stworzyt samozwariczg & armie matp (eng. ‘apes’ & albo ‘monkeys’ @) ktorzy
wspolnie chcieli podnies¢ cene GME ‘to the moon’ ~#%  czyli po prostu w ‘kosmos’. Ten ruch byt tak nieoczekiwany i precedensowy, ze odnidst niesamowity sukces
Zgrane ruchy uzytkownikow %, ktorzy komentowali - wszystko i podnosili sie  nawzajem na duchu , stworzyli istne tornado ¥. Nigdy wczesniej inwestorzy detalicznix=
tak mocno nie zachwiali dynamika tradycyjnych rynkéw 7 wywracajac wszystko do géry nogami & i pokonujac wielkie instytucje yii, a przy okazji uzyskujac niesamowite
zyskiEl% s . Dzieki DFV i WSB, GME stato sie “stonk” - czyli napedzang memami spotka.

Poréwnanie GME do zwyktej stabilnej spétki - Microsoft (MSFT)

Chcemy sprawdzic¢ jak réznig sie metryki korelacji i przyczynowosci dla GME oraz MSFT w okresie powyzszej akcji (styczen do marzec 2021).
Po pierwsze, patrzymy na ilosci komentarzy na kanale oraz Google Trends (wyszukania fraz GameStop/GME oraz Microsoft/MSFT).
Po drugie, analizujemy teksty komentarzy z kanatu WSB na rézne sposoby opisane poznie;j.
Wszedzie mierzymy korelacje z ceng aktywa.
Uzywamy miar Pearson Correlation Coefficient (blisko -1/1 oznacza korelacje, zas O brak korelacji)
oraz Granger Causality (gdy ponizej 0.05 wskazuje przyczynowosg, zas 1 jej brak).

Pearson: https://en.wikipedia.org/wiki/Pearson_correlation_coefficient
Granger: https://en.wikipedia.org/wiki/Granger_causality
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Opis analizy tekstow (sentymenty)

Chcielismy przebadac tekst pod wzgledem standardowego sentymentu, czyli nastawienia (pozytywnego lub negatywnego) do spotek. Wzielismy model bardzo podstawowy
model (TextBlob) okreslajgcy sentyment na podstawie pozytywnych/negatywnych przymiotnikéw w tekscie.
Wyzej jest to & Sentyment emocjonalny
Wiedzac, ze w teksty przesycone sg emoji stworzyliSmy prosty model bazujacy tylko na nich. Opiera sie na s’redniej z emoji wzgledem ich nastawienia finansowego do
spotki/cen akcji (np. %, , i, O0=-1;««,2,&=0).
Wyzej jest to @ Sentyment ﬂnansowy (baseline)
Jako, ze teksty odnosza sie do spraw finansowych, chcieliSmy takze przebada¢ model nastrojony na jezyk uzywany w takich kontekstach. ZnalezliSmy na Hugging Face pre-
trenowany model Finacial-RoBERTa ktéry okresla sentyment finansowy danego tekstu.
Wyzej jest to i Sentyment finansowy (out-of-the-box)

Podczas naszych testéw, powyzszy pre-trenowany model nie byt wyczulony na specyficzne nowe stownictwo uzywane w komentarzach (np. ‘diamond hands’ czy ‘to the
moon’), a juz kompletnie pomijat wszelkie emoji przez co wiele tekstow byto btednie okreslanych. Aby wyczuli¢ go na nowe stwierdzenia oraz emoji, zamroziliSmy pare
warstw tego modelu i dotrenowalismy go na nowych tekstach, ktére pozyskaliSmy generujgc prompt’y i potem uzyskujac z nich wyniki przy uzyciu ChatGPT 3.5.

Wyzej jest to & Sentyment finansowy (fine-tuned)
TextBlob: https://github.com/sloria/TextBlob - parametr ‘polarity’ z TextBlob.sentiment,

Financial-RoBERTa: https://huggingface.co/soleimanian/financial-roberta-large-sentiment
ChatGPT: https://chat.openai.com/

Wyniki
Korelacja pomiedzy iloscig komentarzy oraz Google Trends w stosunku do ceny jest znaczaca dla GME zas dla MSFT nie. Widac jaki niesamowity efekt miata spotecznosc¢
Reddit’a na ceny akcji GME. Patrzac gtebiej na teksty, analizujgc ich sentyment, nie zobaczymy az tak mocnych wynikéw, lecz poréwnujgc spotki do siebie, GME wykazuje
duzo wieksze korelacje w stosunku do MSFT. Nasz bazowy sentyment emoji byt w stanie wytapac najlepsze zaleznosci ceny do tekstow komentarzy.
Przeanalizowalismy pare innych spotek (zwykte: Amazon, Intel oraz stonks: AMC) niezaprezentowanych tutaj i patrzac na wszystkie wyniki szerzej, nasz nowy model (fine-
tuned) wykazat ogdélnie najlepsze wyniki. Jest to zdecydowanie obszar wart dalszego gtebszego przebadania.

Kamil Chmurzynski 276939 @student.pwr.edu.pl Projekt wykonany w ramach zajeé

Mateusz Kmak 254625@student.pwr.edu.pl ““Analiza mediéw cyfrowych® s ég;‘ﬁgzrﬁej ‘ %
Pawet Kotzbach 254540@student.pwr.edu.pl na kierunku Sztuczna Inteligencja w roku 2023 Inteligendji Politechnika Wroctawska
Kamil Matejuk 250135@student.pwr.edu.pl




